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Herausforderungen im Live-Betrieb

Business = Data
Understanding Bl Understanding

Live-Betrieb
Data
Preparation

‘ 1y
/ Modeling

Deployment

a
CRISP-DM (Pete Chapman) i ovex



Agenda

Herausforderungen im Live-Betrieb

1. Anderungen von Daten und Featuren
2. Trainings- vs. Live-Situation
3. Nutzererwartungen an Live-Modelle

4. Rickkopplungsmechanismen bei Live-Modellen
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Aktuelle Welt

Event Tracking,
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Anderungen von Daten

Live-Modelle mUssen regelmaldig neu trainiert werden

Deployment

Training ‘ Live Vorhersagen
Modell
g
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Anderungen von Featuren

Feature fur Live-Modelle transformieren

Ausstattung:
{Kamera}

____________________________________________________________________________________________

Training

Deployment

Ausstattung:
{Frontkamera,

\| Rickkamera}

Live Vorhersagen

Modell l
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Anderungen von Featuren

Feature fur Live-Modelle transformieren

Ausstattung:

Ausstattung:
{Kamera} {Frontkamera,
''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''''' \| Rickkamera}
Transformationen
Training Live Vorhersagen
—1 | Modell <—T

“Feature”: “Ausstattung”,
“Input”: [“Frontkamera”, "Riuckkamera”], PN
“Output”: “Kamera” inovex



Anderungen in der Zukunft

Die Live-Situation bei der Modellierung bertcksichtigen

MwSt: MwSt:
{19%} {16%}
Training ' Live Vorhersagen

Modell
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Live-Situation aul3erhalb der Trainings-Situation

Extrapolieren oder Vorhersagen ablehnen

Lineares Modell

1000

______________________________________
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Random Forest

Vorhérsage
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Die Live-Situation einschatzen

Abweichungen vom Training beachten

Down-
Sampling

O

Live-
Vorhersagen

Training

Modell l

Precision
04 0.6

4 06
Recall

Precision
04 0.6
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Recall
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Erwartungen an Live-Modelle

Lokale Erklarungsmethoden in Betracht ziehen

Business Data

Loka|e MethOden: Understanding Understanding

e Shapley values 7
e LIME Live-Betrieb

Deployment

Globale Methoden:

Feature importance
Feature weights
NN Layer visualisation
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Erwartungen an Live-Modelle

Nutzererwartungen berucksichtigen

145 000 km
9 300€
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Erwartungen an Live-Modelle

Nutzererwartungen berucksichtigen

145 000 km
9 300€

149|000 km

91200€
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Erwartungen an Live-Modelle

Nutzererwartungen berucksichtigen

O

145 000 km 21000 km 151 000 km

9 300€ 91200€ 9 400€
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Erwartungen an Live-Modelle

Nutzererwartungen bertcksichtigen

Ohne monotone Mit monotonen
Randbedingung Randbedingung P
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Klasse x

1 -

O_

Feature

Training

Modell
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Klasse s Training g Modell
1+ O @69
Deployment
ot 8
| | Fe=ature
0 1 Modell

ﬁ Block &

A
P
Inovex



Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Klasse s Training g Modell
1+ O
Deployment
o+
—
Feature
0 1 —
Feature wird Modell

blockiert
ﬁ Block ©
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Klasse x

1 -

O_

o+ 2 O

=

Feature

Feature kann nicht
mehr gelernt werden

Modell
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

' Trainingsbeispiel
. wird starker

. gewichtet
Klagse , oo e Festire KanrweTter— Modell
gelernt werden
1+ O
@ Deployment
o+
—
Feature
0 1 «— Modell
Feature wird ode

manchmal zugelassen ﬁ
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Preis ,

Training

Modell

Deployment

Modell
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Empfehlung:
0=>y,1=>y,
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Modell

Deployment

Preis Training
yl (¢} 2 6

| | N

(l) '1 Feature
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Nutzer folgen
Empfehlungen

Modell

W

Empfehlung:
0=>y,1=>y,
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Ruckkopplungsmechanismen

Live-Modelle beeinflussen kunftige Trainings-Daten

Modell

Deployment

Preis , Training
O e
yl [¢) Q 6
y2 0 [
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(l) '1 Feature

Enchmal auf
Empfehlungen
verzichten

Modell
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Empfehlung:
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Zusammenfassung

1.

Live-Modelle an Anderungen anpassen (Re-Training,
Feature-Transformationen, vorausschauende Modellierung)

Unterschiede zwischen der Trainings- und Live-Situation
beachten (bewusste Sampling-Strategie)

Erwartungen der Nutzer an Live-Modelle bertcksichtigen
(Erklarbarkeit, Monotonie)

Mit Rickkopplungseffekten bei Live-Modellen rechnen
(Bewahrung und Gewichtung von Trainings-Daten) &
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Vielen Dank

Dr. Moritz Aschoff
- Data Scientist

inovex GmbH
Ludwig-Erhard-Allee 6
76131 Karlsruhe

maschoff@inovex.de



Weitere Infos:

Mehr Gber unser
Data-Science-Angebot.

Dfiel
a a . e : .
l ﬂ | Sl

Werde Teil unseres
Data Teams! o
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https://www.inovex.de/de/leistungen/data-science/
https://www.inovex.de/de/leistungen/data-science/
https://www.inovex.de/de/karriere/werde-teil-unseres-data-teams/
https://www.inovex.de/de/karriere/werde-teil-unseres-data-teams/

